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Bref descriptif (10-15 lignes) (français) 

 
L’apprentissage actif est une méthode d’apprentissage automatique (machine learning) qui 
permet à un algorithme d’interagir avec l’utilisateur pour lui demander les informations sur 
les éléments jugés les plus pertinents pour discriminer les classes dans une base de données. 
Ces méthodes présentent donc théoriquement un avantage sur les algorithmes 
d’apprentissage passif, qui demandent à l’utilisateur des informations sur des éléments 
choisis aléatoirement. 
L’apprentissage actif est donc particulièrement adapté pour des bases de données 
volumineuses, au sein desquelles les informations sur les étiquettes de classes ne 
s’obtiennent pas facilement [1]. Une application envisagée dans le cadre de ce projet est 
l’annotation d’une collection de sons. L’apprentissage actif permet dans ce cas de diminuer 
le nombre de sons que l’utilisateur doit écouter individuellement pour les identifier, ce qui 
permet un gain de un temps considérable. Les applications industrielles de la classification de 
sons sont nombreuses, dans des domaines tels que l’identification de nuisances sonores en 
milieu industriel, ou la classification de bruitages pour la production de films. 
Ce projet propose d’étudier le gain théoriquement réalisable par divers algorithmes 
d’apprentissage actif [2, 3] et d’appliquer ces résultats dans le cadre de l’annotation de bases 
de données de sons. 
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Summary (10-15 lines) (English) 

Active Learning is a machine learning method that allows an algorithm to interact with the 
user to ask him/her information about the elements considered as most relevant to 
discriminate classes in a database. These methods are thus theoretically more efficient than 
passive learning algorithms, which ask information about randomly chosen elements.  
Active learning is particularly well suited for sizeable databases, in which information about 
class labels is difficult to obtain [1]. One application of this work is sound annotation. Active 
learning allows in this case to decrease the number of individual sounds that the user must 
listen to, which allows considerable gains in time. Industrial applications of sound 
classification are numerous, in domains such as identification of sounds in industrial 
contexts, or classification of sound effects for film production.  
This project aims at studying the theoretical advantage of various active learning methods [2, 
3], and to apply these results to the annotation of sound databases.  
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